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Markus Bodenler

Allgemeine Information:

Die gewadhlte LV ,Master-Einfihrung” ist im 1. Semester des berufsermdglichenden
Masterstudiums ,,eHealth” angesiedelt. Die Gruppengrofle umfasst den gesamten Master-
Jahrgang mit ca. 17 Studierenden (WS2021/22). Die LV ist auf drei Lehrende aufgeteilt. Es
handelt sich um den letzten Block der LV (4 Einheiten).

Inhalte und Ziele der LV:

Das Ziel und die Inhalte der LV sind darauf ausgerichtet, den Studierenden einen Einblick in
die wesentlichen Themenstellungen der drei Vertiefungsrichtungen des Masterstudiengangs
,eHealth” zu geben, und lhnen somit eine qualifizierte Entscheidung fiir die Wahl einer
Vertiefungsrichtung zu ermoglichen. Als Verantwortlicher flr die Vertiefungsrichtung
»Machine Learning” ist es meine Aufgabe die entsprechenden Inhalte der vier einzelnen LVs
aus der Vertiefungsrichtung kurz vorzustellen, und einen generellen Uberblick (iber das Thema
zu geben bzw. welche Mdglichkeiten sich mit KI und Machine Learning im eHealth Kontext
ergeben.

Methodenauswahl & Durchfiihrung:

Um einen Uberblick iber aktuelle Anwendungsmoglichkeiten und wichtige Methoden des
Machine Learning zu geben, soll gemeinsam eine RoadMap (MindMap) erarbeitet werden.
Grundlage fir die finalen Inhalte der RoadMap ist die Analyse aktueller wissenschaftlicher
Literatur hinsichtlich der vier Aspekte:

e Task (Problem das gelost wird)

e Data (Datenbasis die verwendet wird)

e Algorithm (verwendeter Machine Learning Algorithmus)

e Performance Measure (Welche Metrik zur Evaluierung verwendet wird)

Die Studierenden werden in 3er Gruppen aufgeteilt und sollen eine moglichst aktuelle
Publikation (ab ca. 2018) recherchieren und anhand der obengenannten Punkte analysieren.
AnschlieBend sollen die 4 Punkte kurz prasentiert und in die RoadMap eingetragen werden.
Das Endresultat stellt eine Roadmap mit aktuellen Methoden des Machine Learnings dar,
und dient als Leitfaden zentraler Inhalte fiir die Vertiefungsrichtung. Die erstellte RoadMap
wird am Ende der Vertiefungsrichtung (Ende vom Masterstudium) nochmal reaktiviert und die
tatsachlich behandelten Punkte abgehakt.

Der grobe Zeitplan lautet wie folgt:

e 1. Einheit: kurze Ubersicht tiber die restlichen LVs der Vertiefungsrichtung (2 LVs
wurden bereits im vorherigen Block vorgestellt inkl. Einfihrung in Machine Learning)
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e 2.und 3. Einheit: Literaturrecherche
e 4. Einheit: Prasentation und erstellen der Roadmap (ca. 9 min pro Gruppe)

Implementierung RoadMap:

Um eine moglichst barrierefreie Umgebung zu schaffen, wurde die RoadMap direkt Giber die
MS Teams App ,,Whiteboard” erstellt. Dies hat den Vorteil, dass keine zusatzliche Plattform
verwendet werden muss und alle Studierenden direkt Zugriff auf das Whiteboard im
zugehorigen Team der LV haben.

Erfahrungsbericht & Reflexion:

Nach einem kurzen Briefing zur Aufgabenstellung, wurde getestet ob alle Studierende das
Whiteboard bearbeiten kdnnen. Anhand der regen Beteiligung bei diesem Test lasst sich
ableiten, dass die Whiteboard App leicht zuganglich war und gut angenommen wurde. Der
Themenbereich Machine Learning dirfte durchaus Interesse geweckt haben. Die
ausgewahlten Publikationen wurden entsprechend personlichen Interessen, innerhalb des
eHealth Kontextes, gewdhlt. Um Uberschneidungen zu vermeiden, sollte die gewihlte
Publikation temporar im Whiteboard gepostet werden (ermdglicht auch ein Tracking des
Fortschrittes). Die Gruppen waren auch fleiRig dabei die RoadMap mit Inhalten zu fiillen. Die
Beteiligung an Prasentation und RoadMap erstellen war durchwegs positiv.

Das Endergebnis war jedoch nicht wie geplant eine gesammelte RoadMap, sondern fir jede
Gruppe eine eigene MiniRoadMap, angeordnet um meine vorgegebenen Punkte (siehe
Abbildung des Ergebnisses). Ein Kritikpunkt an der Durchfiihrung ist hierbei die nachtragliche
Abanderung des Arbeitsauftrages zu Erstellung der RoadMap. Hier wurde von mir
kommuniziert, dass die Studierenden die RoadMap auch wahrend der Recherche fiillen
konnen (ohne meine Supervision). Ein Verbesserungsvorschlag fir nachstes Mal ware ein
konkretes Beispiel zur Befiillung der RoadMap vorzuexerzieren, um auch die von mir
urspringlich gewollte Form zu erreichen. Nichtsdestotrotz wurden die Ziele der Einheit
erreicht, und das Thema ,Machine Learning” etwas greifbarer gemacht und hoffentlich
Interesse geweckt.
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RoadMap Gesamtibersicht:
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LSTW: Long short-term memory
anomaly (outlier) detection algorithm
Kernel density estimation (KDE)
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